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tsuzumi 2 進化のポイント
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tsuzumi 2 進化のポイント

① 日本語性能のさらなる向上

② 特化型モデル開発効率の向上

③ 低コスト・高セキュアの維持、国産AI
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特長① 日本語性能のさらなる向上

• 知識：llm-jp-eval（JAQKET (日本語QAタスク), NIILC（質問応答）, JCommonsenseQA（常識推論能力））, pfgen-bench（PFN日本知識ベンチ）の平均値
• 解析：llm-jp-eval（Wikipedia読み推定, Wikipedia係り受け解析）の平均値
• 指示遂行: M-IFEval_Ja
• 安全性: AnswerCarefully（x0.2）
• 知識と解析においては、事前学習モデルを使用。ただし、GPT-oss 20B/120B, GPT-5は事前学習モデルが公開されていないため事後学習モデル（Reasoningモデル）を使用
• 指示遂行と安全性において、全て事後学習モデルを使用。sarashina2 70Bは事後学習モデルが公開されてないため対象外

※評価条件

• 同サイズ帯のモデル（Gemma-3等）では世界トップクラスの日本語性能

• 数倍以上大きなモデル（GPT-oss 120B, GPT-5等）にも引けを取らない性能でコストパフォーマンスに優れる
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特長① 日本語性能のさらなる向上
契約書案を社内チェックリストを使って確認。条項の不足や問題点を的確に指摘
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特長① 日本語性能のさらなる向上
ニュースリリースの改善提案。重要な改善点（簡潔な表現や全角半角の混在）を指摘
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tsuzumi 2 進化のポイント

① 日本語性能のさらなる向上

② 特化型モデル開発効率の向上

③ 低コスト・高セキュアの維持、国産AI
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特長② 特化モデル開発効率の向上

特化モデル

個社特化型

業界特化型

業界知識・タスクを
組み込んだモデルを開発

Fine Tuning

自社内データを検索参照
しながら回答

RAG

使用する技術
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同サイズ帯

特長② 特化モデル開発効率の向上（RAG）
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ベンチマークスコア

30B 

実システムへの適用評価において世界トップクラスのRAG性能を実現（財務システムに関する社内ヘルプデスク）

NTT社内業務（財務システムに関する社内ヘルプデスク）における
トライアル案件において、RAGによる問い合わせ回答正答率を独自に評価。

※評価条件
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特長② 特化モデル開発効率の向上（F.T）

タスク特化チューニングデータ量

FP2スコア
（ファイナンシャル・
プランニング技能検定

2級テスト）
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• 金融業界の追加知識＋タスク特化チューニングによって、世界トップクラスの金融タスク性能を実現

• 他モデルに比べて少ないチューニングデータで高性能を実現
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tsuzumi 2 進化のポイント

① 日本語性能のさらなる向上

② チューニング（個社・業界特化）性能の向上

③ 低コスト・高セキュアの維持、国産AI
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特長③ 低コスト・高セキュアの維持

30B

Why 30B? Only 1 GPU On-premise

低コスト＆高セキュア AI
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特長③ 低コストの維持

H100 80GB相当

16基

約1億円

700B
DeepSeek-v3.1

規模

ハードウェアコスト
（推論時）

約5千万円

400B
Llama-4
規模

H100 80GB相当

8基

• 量子化: 8ビット
• 必要GPUメモリサイズ：パラメタ数 x 量子化サイズ/8bit（30Bは30GB、400Bは400GB、700Bは700GB）
• Llama-4(Llama 4 Maverick)は、MoE, H100 x 8 (1ノード)動作、DeepSeek-v3.1は、MoE, H100 x 16 (2ノード)動作を前提
• ハードウェアコストは、上位GPU H100 80GB: 1,000万円／台, 下位GPU A100 40GB: 500万円／台として換算、その他の運用
などの費用は含まず

※試算条件

大規模クラスと比べて、推論コストを約10～20分の1に低減可能

GPUコスト比較※

約500万円

A100 40GB相当

1基

30B
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特長③ 高セキュアの維持

擬人化等による
心理的依存

バイアス・差別・
ヘイト・反公序良俗

悪用 情報漏洩 誤情報
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同サイズ帯 数倍以上

30B 
30B 30B 

30B 
30B 

モデル自身の安全性も主要モデルと比較して高いスコアをマーク

AnswerCarefully （x0.2）※評価条件
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特長③ 国産AI

LLMの開発アプローチ

海外製オープンAIをベースに

日本語データで追加学習
基盤モデルを一から作成

• NTT tsuzumi• ELYZA, RICOHなどはLlamaベース

海外製オープンAIに頼ることなく、スクラッチで開発
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